Lab 013: Backends de LLM Gratuitos ? Foundry Local e Ollama

Nivel: L100 Jornada: Fundamentos de LLM Tempo: ~45 min ? Custo: Grétis ? execucao local,
sem conta ou cartao

info "Por que este lab mudou" A inferéncia do GitHub Models foi descontinuada em 30 de
julho de 2026. Este lab agora oferece o backend gratuito compartilhado pelo hub: Foundry
Local em dispositivos Windows compativeis ou Ollama no Windows, macOS e Linux.

O Que Vocé Vai Aprender

Escolher entre Foundry Local e Ollama Iniciar um endpoint local compativel com OpenAl
Chamar um modelo de chat local com Python Configurar as variaveis de ambiente usadas nos
outros labs Verificar que prompts e dados ndo saem da sua maquina

Escolha um Runtime

==="Foundry Local" Recomendado para dispositivos Windows compativeis e aceleracao DirectML.
[diagram or code sample]

=== "Ollama" Opc¢éao multiplataforma para Windows, macOS e Linux.

1. Instale o Ollama. 2. Inicie um modelo pequeno:

[diagram or code sample]

Configure o endpoint:

=== "PowerShell" [diagram or code sample]

=== "macOS / Linux" [diagram or code sample]

Arquivos de Apoio

Arquivo | Descricao | Download | requirements.txt | Dependéncia Python | Download |
starter.py | Exercicios com backend local | Download |

Exercicio 1 ? Verifique o Endpoint

[diagram or code sample]

[diagram or code sample]

Exercicio 2 ? Confirme o Processamento Local

1. Desconecte a internet depois de baixar o0 modelo. 2. Execute python starter.py novamente.
3. Confirme que a resposta continua funcionando. 4. Pare o runtime e confirme que o script
mostra erro de conex&o em vez de trocar silenciosamente para um servigo de nuvem.
Configuragdo Compartilhada

Variavel | Exemplo | Finalidade | LOCAL_LLM_BASE_URL | http://localhost:11434/v1 | Endpoint
compativel com OpenAl | LOCAL_LLM_MODEL | phi4-mini | Modelo de chat instalado |
LOCAL_EMBEDDING_MODEL | Especifico do runtime | Modelo opcional de embeddings |
warning "As capacidades variam por modelo" Tool calling, saida estruturada, embeddings e
limites de contexto dependem do modelo e do runtime. Cada lab informa as capacidades
necessarias.

Verificagdo de Conhecimento

guestion "Por que usar variaveis de ambiente?" Elas permitem usar o mesmo cédigo com
Foundry Local, Ollama ou um backend pago documentado.

guestion "Usar o SDK OpenAl envia a requisi¢do para a OpenAl?" Ndo. O SDK € apenas o
cliente; base_url define o destino.

Proximos Passos

Lab 015 ? Ollama: LLMs Locais Lab 078 ? Foundry Local Lab 017 ? Saida Estruturada

Kit de apoio

O build do site gera downloads estaveis em PDF e ZIP. O ZIP contém o guia do lab e todos os
arquivos de apoio declarados para este lab.

Baixar PDF gerado Baixar ZIP gerado



Supporting file: requirements.txt
openai>=1.0.0

Supporting file: starter.py

""Lab 013 starter for Foundry Local or Ollama.
from openai import OpenAl import os
BASE_URL = os.environ.get("LOCAL_LLM_BASE_URL", "http://localhost:11434/v1") MODEL =
os.environ.get("LOCAL_LLM_MODEL", "phi4-mini") client = OpenAl(base_url=-BASE_URL,
api_key="local")

response text."" response = client.chat.completions.create( model=MODEL,
messages=[{"role": "user", "content": user_message}], ) return

response.choices[0].message.content or

=""You are an expert outdoor gear advisor for OutdoorGear Inc. You help customers choose
the right gear for their adventures. Keep answers concise (max 3 sentences). Always ask one
follow-up question. Never recommend products you don't know exist.""

def outdoor_advisor(user_question: str) -> str: ""Answer outdoor gear questions using the
system prompt above.™" response = client.chat.completions.create( model=MODEL, messages=|[
{"role": "system", "content": SYSTEM_PROMPT}, {"role": "user", "content": user_question},

], ) return response.choices[0].message.content or ™"

history."™ messages = [{"role": "system", "content”: SYSTEM_PROMPT}] print("OutdoorGear
Advisor (type 'quit’ to exit)\n")

while True: user_input = input("You: ").strip() if user_input.lower() in ("quit", "exit",

"q"): break

# TODO 4: Append the user message to messages # TODO 5: Call the API with the full messages
list # TODO 6: Extract the assistant reply and print it # TODO 7: Append the assistant

reply to messages for next turn print(*"TODO: implement multi_turn_chat()") break # Remove

this line once implemented

QUESTION = "What sleeping bag temperature rating do | need for winter camping at -10°C?"
def compare_models(): ""Send the same question to multiple models and compare
responses.™™ for model_name in MODELS_TO_TRY: print(f\n{'="*60}") print(f"Model:
{model_name}") print('="*60) # TODO 8: Call the API with each model_name and print the
response # Handle errors gracefully (some models may not be available) print(f"TODO: call
{model_name}")

=="__main__": print("=== Exercise 1: Simple Chat ===") # Uncomment after completing TODO



2: # print(simple_chat("What's a good tent for solo hiking?"))

print("\n=== Exercise 2: Outdoor Advisor ===") # Uncomment after completing TODO 3: #
print(outdoor_advisor("l need a sleeping bag for -5°C winter camping."))

print("\n=== Exercise 3: Multi-turn Chat ===") # Uncomment after completing TODOSs 4-7: #
multi_turn_chat()

print("\n=== Exercise 4: Compare Models ===") # Uncomment after completing TODO 8: #
compare_models()

print("\n? Complete the TODOs above and uncomment the exercises!")



